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Abstract— Jamu tradisional Madura merupakan bagian
dari warisan budaya Indonesia dan menawarkan beragam
manfaat kesehatan yang menarik perhatian banyak orang.
Namun mengingat semakin beragamnya jamu yang tersedia,
sulit untuk mengelompokkan khasiat jamu Madura
berdasarkan atribut yang ada. Penelitian ini bertujuan untuk
mengidentifikasi jamu Madura dengan menggabungkan
metode support vector machine (SVM) dan bag-of-words.
Sebuah metode untuk mengklasifikasikan data teks sebagai
representasi. Data yang digunakan meliputi atribut seperti
khasiat jamu Madura. Fase prapemrosesan melibatkan
pembersihan teks dan mengubahnya menjadi vektor kata
menggunakan Bag of words. Tahapn ini berfungsi sebagai
masukan ke model SVM. Hasil penelitian menunjukkan bahwa
metode SVM dengan pendekatan bag-of-words mencapai
akurasi sebesar 85% dan berhasil mengklasifikasikan jamu
tradsional Madura dengan tingkat akurasi yang baik. Penelitian
ini diharapkan dapat berkontribusi pada pengembangan sistem
berbasis teks yang lebih efektif dalam mengklasifikasikan jamu
Madura.

Kata Kunci— Bag-Of-Words, Jamu Madura, Klasifikasi,
Support Vector Machine (SVM).

I. PENDAHULUAN
Jamu Madura adalah warisan kesehatan tradisional yang
berasal dari Pulau Madura dan harus dijaga dan

dikembangkan oleh masyarakat Madura [1]. Madura selain
dikenal sebagai salah satu pusat produksi garam dan
tembakau, juga terkenal dengan jamu tradisionalnya. Jamu
Madura dikenal karena manfaatnya secara regional, nasional,
dan internasional. baik di tingkat nasional maupun
internasional [2] . Masyarakat Madura masih menggunakan
tanaman obat secara tradisional [3]. Jamu Madura memiliki
berbagai jenis produk dengan khasiat yang terbukti dalam
mengobati berbagai keluhan kesehatan. Masyarakat sering
mengonsumsi jamu untuk kesehatan, seperti meredakan
kelelahan, pegal linu, dan menjaga kebugaran [4]. Pada era
saat ini, minat masyarakat terhadap pengobatan alami dan
herbal semakin meningkat. Meskipun telah banyak obat-
obatan modern, jamu tetap diminati baik di pedesaan maupun
perkotaan. Salah satu pilihan yang populer adalah jamu
Madura [5].

Berbagai jenis jamu dengan manfaat beragam saat ini
dapat ditemukan di berbagai toko, baik dalam bentuk
tradisional maupun kemasan modern. Jamu Madura memiliki
keunggulan dari segi manfaatnya yang tidak hanya untuk
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kesehatan, tetapi juga untuk perawatan wanita dan pasangan
suami istri (pasutri)[4]. Namun, dengan banyaknya varian
jamu yang tersedia, klasifikasi jamu Madura berdasarkan
atributnya menjadi semakin kompleks. Dalam mendukung
pelestarian dan pengembangan produk jamu Madura, penting
untuk membangun sistem klasifikasi yang efektif untuk setiap
jamu. Klasifikasi berdasarkan kandungand qgan  kategori
dapat mendukung penelitian lebih lanjut mengenai efek
bahan-bahan dalam konteks kesehatan tertentu, seperti
kesehatan wanita atau pasutri.

Pada penelitian ini, penulis menggunakan Metode Support
Vector Machine (SVM) yang telah terbukti efektif dalam
berbagai tugas klasifikasi, termasuk Klasifikasi teks. SVM
mampu menangani data dengan dimensi yang tinggi dan dapat
menghasilkan model Klasifikasi yang akurat dengan
menggunakan teknik representasi data teks yang tepat. Hasil
ini didukung oleh penelitian sebelumnya mengenai klasifikasi
teks, seperti studi yang menggunakan support vector machine
(SVM) dan penelitian tentang klasifikasi teks yang tidak
seimbang. Sebagai contoh, sebuah penelitian mencatat akurasi
SVM sebesar 86% dalam klasifikasi teks [6].

Penelitian lain menunjukkan bahwa SVM lebih akurat
dalam klasifikasi topik berita daripada metode lain, dengan
tingkat keakuratan mencapai 94.24% [7]. Salah satu
pendekatan pengajaran mesin yang digunakan untuk
mengektrasi fitur teks adalah pendekatan bag of word
(BoW)[8].Salah satu teknik umum dalam pengolahan teks
adalah Bag-of-Words (BoW), yang mentransformasikan teks
menjadi  representasi numerik  berdasarkan frekuensi
kemunculan kata dalam dokumen. Definisi lain untuk Bag of
Words (BoW) adalah model yang mempelajari kosakata dari
selurun dokumen, dan kemudian memodelkan setiap
dokumen dengan menghitung jumlah kemunculan setiap kata
[9]. Kombinasi Support Vector Machine (SVM) dengan BowW
memberikan keunggulan dalam mengklasifikasikan teks
dengan mengidentifikasi pola kata yang penting untuk
menentukan kategori tertentu. Meskipun banyak penelitian
telah menggunakan SVM dan BoW untuk klasifikasi teks,
penerapan metode ini untuk klasifikasi jamu Madura masih
minim. Tujuan penelitian ini adalah untuk mengatasi
kesenjangan tersebut dengan menggunakan SVM yang
dipadukan dengan BoW untuk mengklasifikasikan jamu
Madura berdasarkan atribut-atribut teks yang terkait. Dengan
demikian, penelitian ini tidak hanya berkontribusi pada
pengembangan sistem klasifikasi yang lebih baik untuk jamu
Madura tetapi juga memberikan wawasan baru dalam
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penerapan metode machine
pengobatan tradisional.

learning dalam konteks

Dengan latar belakang ini, penelitian ini bertujuan untuk
mengembangkan model Klasifikasi yang dapat membantu
memetakan jamu Madura secara lebih akurat dan efisien.
Implementasi model ini diharapkan dapat meningkatkan
kesadaran masyarakat akan manfaat jamu Madura, serta
mendukung pelestarian warisan budaya Indonesia.

I1. TINJAUAN PUSTAKA

Support  Vector Machine adalah Metode untuk
menganalisis data dan menemukan pola yang dapat digunakan
untuk pengklasifikasian[10]. Dibandingkan dengan classifier
lain, SVM memberikan solusi terbaik dan paling akurat.
[11].SVM beroperasi dengan membangun model yang
memisahkan data ke dalam berbagai kelas menggunakan
hyperplane, yang berusaha memaksimalkan jarak antara
kelas-kelas yang berbeda. Beberapa penelitian telah
menggunakan SVM untuk berbagai penerapan, diantaranya
adalah pada pengenalan citra, analisis medik, ataupun untuk
melakukan prediksi. Secara khusus, Wang merangkum
sejumlah penelitian tentang pengembangan SVM dan
aplikasinya [12] . Dengan menggunakan kernel trick, SVM
mampu menangani data yang tidak linear dan memberikan
hasil yang efektif dalam berbagai aplikasi, termasuk analisis
teks. Dalam pendekatan ini, teks dipecah menjadi kata-kata
individu dan setiap kata dihitung frekuensinya [13] . Dalam
pengolahan bahasa alami, model bag of words adalah
representasi sederhana dari sebuah teks yang digunakan untuk
menghitung berapa banyak katapadas yang muncul dalam
sebuah dokumen. Ini juga disebut sebagai model vector
space[14].Representasi Bag of Words (BoW) membantu
algoritma SVM dalam memproses teks dengan menyediakan
gambaran terstruktur dari konten teks [13] .

Dalam penerapan metode Support Vector Machine
(SVM), diperlukan dua jenis dataset, yaitu data latih dan data
uji, yang akan digunakan untuk klasifikasi. Pada SVM, jumlah
data latih yang lebih banyak dapat meningkatkan akurasi
prediksi [15]. Rumus umum untuk SVM dengan kernel linear
dapat dinyatakan sebagai berikut :

f(x) = sign (w.x + b) )

Dimana , f(x) adalah fungsi yang digunakan untuk
prediksi, w adalah vektor nomal hyperplane, x adalah vektor
input, dan b adalah bias atau intercept.

Pada penelitian ini , empat jenis kernel digunakan untuk
mengatasi masalah klasifikasi, yaitu kernel linear, polinomial,
Radial Basis Function (RBF), dan sigmoid[15]. Berikut
adalah penjelasan mengenai masing-masing kernel beserta
rumusnya:

1. Kernel Linear

Kernel ini menghitung produk titik (dot product) antara
dua vektor input dalam ruang asli tanpa mengubahnya ke
dalam ruang fitur yang lebih tinggi

K(x,y) = (x.y) (2
2. Kernel Polinomial

Kernel polinomial mengukur hubungan polinomial antara
dua vektor input dalam ruang asli.
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K(x,y)= (x,y+c)? ©)
3. Kernel Radial Basis Function (RBF)

Kernel RBF memanfaatkan fungsi Gaussian (juga dikenal
sebagai fungsi basis radial) untuk menilai kesamaan antara
dua vektor input di ruang fitur.

K(x,x") = exp(—y(x,y)* (4)
4. Kernel Sigmoid

Kernel sigmoid digunakan untuk mengukur kesamaan antara
dua vektor dan efektif dalam menangani data yang tidak dapat
dipisahkan secara linear.

K(x,y) = tanh(ax.y +c) (5)

I1l. METODE PENELITIAN

A. Tahapan Penelitian

Perencanaan

r

Studi Literatur

i

Observasi Lapangan

r

Pengumpulan Data

r

Perancangan sigtem

r

Implementasi Sistem

Gambar 1. Tahapan Penelitian

Penelitian ini terdiri dari beberapa langkah utama seperti
pada gambar 1, yang diorganisir untuk memastikan setiap
proses berjalan lancar dan mendalam. Tahap awal dimulai
dengan Perencanaan, di mana masalah dan tujuan penelitian
dirumuskan serta metodologi yang akan digunakan
ditentukan. Setelah itu, dilakukan Studi Literatur, di mana
berbagai referensi terkait topik penelitian dikaji untuk
membangun landasan teori yang kuat. Selanjutnya,
dilanjutkan dengan Observasi Lapangan dan Pengumpulan
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Data Jamu Madura, di mana informasi terkait jamu Madura
dikumpulkan secara teliti melalui pengamatan langsung dan
wawancara dengan narasumber yang relevan. Data yang telah
dikumpulkan kemudian masuk ke tahap Analisis Data, di
mana informasi tersebut dievaluasi dan dipahami secara lebih
mendalam. Kemudian, dilakukan Perancangan Sistem
Klasifikasi, di mana sistem yang akan digunakan untuk
mengklasifikasikan jamu Madura dirancang dengan metode
support vector machine. Berikutnya adalah tahap
Implementasi sistem, Setelah implementasi selesai, Langkah
terakhir memastikan bahwa hasil akhirnya dapat diselesaikan
dengan cara yang sistematis dan komprehensif.

B. Arsitektur Sistem

Input

Dataset Jamu MaduraJ
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Gambar 2. Arsitektur Sistem

Gambar 2 merupakan arsitektur dari sistem Klasifikasi
jamu Madura menggunakan metode Support Vector Machine
(SVM) dan Bag-of-Words. Perancangan sistem dibangun agar
lebih mudah dalam menganalisis proses yang terjadi pada
suatu sistem sehingga sesuai dengan apa yang diharapkan.
Penelitian ini dijelaskan alurnya secara rinci dengan
menggunakan arsitektur sistem di atas.

Tahap Perancangan Sistem:

1) Input
Tahap pertama adalah input data, data yang digunakan
merupakan data jamu Madura.

2) Proses

Pada tahap proses ini, akan ada prepocessing data, dalam
hal ini terdapat proses cleaning data, dan tranformasi data.
Data yang suda di preprocessing akan dilakukan ekstrasi fitur
menggunakan Bag-Of-Words yang selanjutnya akan
dilakukan split atau pembagian data menjadi data latih dan
data uji. Model yang didapat akan dilakukan pengujian
dengan data uji. Tahapan selanjutnya adalah tahap evaluasi
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model, tahap ini model akan dievaluasi atau di uji akurasi,
presisi, recall, dan f-1 score dengan menggunakan confusion
matrix.

3) Output
Output menghasilkan klasifikasi jamu Madura.

IV. HASIL DAN PEMBAHASAN

A. Implementasi Sistem

Proses Metode black box digunakan untuk mengevaluasi
sejauh mana sistem memenuhi spesifikasi dan desain yang
telah ditetapkan, berfokus pada fungsionalitas sistem
berdasarkan keluaran tanpa memperhatikan struktur internal
kode. Pengujian dilakukan pada menu preprocessing data,
pelatihan model, dan prediksi untuk memastikan semuanya
berfungsi sesuai harapan. Hasil pengujian menunjukkan
bahwa semua fitur beroperasi dengan baik dalam memproses
data, melatih model, dan menghasilkan prediksi. Sistem
menerapkan metode Support Vector Machine (SVM) dengan
pendekatan Bag-of-Words untuk Klasifikasi khasiat jamu
Madura, diuji dengan kernel linear, polinomial, radial basis
function, dan sigmoid. Akurasi yang diperoleh adalah: kernel
linear 0.85%, kernel polinomial 0.73%, kernel radial basis
function 0.85%, dan kernel sigmoid 0.85%, menunjukkan
bahwa kernel linear, radial basis function, dan sigmoid
memberikan performa yang sama baiknya, sementara kernel
polinomial memiliki akurasi lebih rendah.

Penerapan Support Vector Machine
(SVM) dengan Bag-of-Words untuk
Klasifikasi Jamu Madura

Data Awal:

Gambar 3. Menu Home

Gambar 3 merupakan tampilan home yang menampilkan
data awal dari data jamu Madura . disini terdapat 274 data
jamu Madura yang berisi kategori jamu, nama jamu dan
khasiat jamu.

Penerapan Support Vector Machine
(SVM) dengan Bag-of-Words untuk
Klasifikasi Jamu Madura

Hasil Preprocessing dan Bag-of-Words:

Gambar 4. Menu Data Preprosesing

Gambar 4 merupakan tampilan dari menu data
prepocessing yang berisi hasil dari case folding, remove
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punctuation, tokenizing, remove stopwords, dan stemming.
Kemudian juga ada hasil ekstrasi fitur dari bag of words

Model Training

Akurasi Model SVM dengan Kernel linear:

Akurasi Model SVM dengan Kernel poly:
Akurasi Model SVM dengan Kernel rbf:
Akurasi Model SVM dengan Kemel sigmoid:

Perbandingan Akurasi Semua Kernel:

Gambar 5. Menu Model Training

Gambar 5 merupakan tampilan hasil dari model training
dengan 4 kernel yaitu kernel linear, kernel polinomial, kernel
RBF dan kernel sigmoid

Penerapan Support Vector Machine
(SVM) dengan Bag-of-Words untuk
fikasi Jamu Madura

Khasiat Jamu

Gambar 6. Menu Prediksi

Gambar 6 merupakan tampilan menu prediksi dimana
menu ini akan menampilkan hasil prediksi dari kasiat jamu
Madura apakah khasiat yang dimasukkan masuk ke kategori
jamu kesehatan, jamu pasutri atau jamu kewanitaan.

V. KESIMPULAN

Berdasarkan implementasi dan pembahasan mengenai
penerapkan Support Vector Machine (SVM) dengan metode
Bag Of Words untuk Kklasifikasi jamu Madura. Dapat
disimpulkan bahwa:

e Setelah melakukan uji menggunakan algoritma
Support Vector Machine , sistem ini  mampu
mengelompokkkan khasiat jamu Madura berdasarkan
3 kategori jamu berdasarkan kriteria yang ada.

e Tingkat Akurasi dari penerapan support vector
machine setelah dilakukan perhitungan adalah sebesar
85 %.sehingga dapat disimpulkan bahwa algoritma
SVM dapat digunakan untuk mengklasifikasi khasiat
jamu Madura berdasarkan kategori yang sudah ada.
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